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Th` ese de doctorat en traitement du signal, 29 septembre 2003 Universit´e d’Orsay, Bourse BDI CNRS. Directeur de th`ese : Ali Mohammad-Djafari Rapporteurs : Dinh-tuan Pham et Pierre-Olivier Amblard.
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Diplˆ ome d’Ing´ enieur Sup´ elec, Section : Electronique et Communications Num´eriques.



Avril 2000 :



Cours Postgraduate de l’EPFL Lausanne. Chaos et traitement d’images. Rang : 1/16.



1995-1997 :



Classes pr´eparatoires au lyc´ee Saint-Louis, Paris.



Juin 1995 :



Bac Maths, mention Tr` es Bien. Prix Belkahia de math´ematiques (19,5/20)
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Maˆıtre de Conf´erences, Universit´e de Technologie de Troyes. Chercheur invit´e ` a Yale University, USA.



a RIKEN, Brain Science Institute, Japon. F´evrier-Avril : Chercheur invit´e ` 2004-2005 : Postdoctorat ` a l’IRCCyN (Bourse CNRS), Ecole Centrale Nantes. 2000-2003 : Ing´ enieur de recherche CNRS-Sup´elec (bourse BDI) : S´eparation de sources par approche bay´esienne. Projet europ´een Planck 2007 : Traitement de donn´ees en cosmologie observationnelle. 1999–2000 : Contrat d’Etude Industrielle avec SAGEM : Probl`emes de macrodiversit´e pour un syst`eme radiocellulaire de troisi`eme g´en´eration : proposition d’algorithmes et pr´e-´evaluation des performances Et´e 1999 : Stage de deuxi`eme ann´ee Sup´elec `a l’INRIA Sophia Antipolis : Optimisation d’un filtre hyperfr´equence en collaboration avec Thomson CSF



Projets 2007 – 20013 : Chef de projet S3 de l’axe ICOS du CPER Titre : S´ecurit´e et Sˆ uret´e des Syst`emes. Budget approximatif : 1.800.000 euros 2005 – 2006(renouvelable) : Cadre : Emergence de nouvelles th´ematiques et/ou de nouveaux partenariats Financement : R´egion Champagne Ardenne. Titre : D´etection D´ecentralis´ee et Traitement Collaboratif de l’Information dans les R´eseaux de Capteurs. Budget : 25.000 euros 2006 – 2009 : Cadre : Programme strat´egique UTT. Titre : Microcapteur biochimique spectroscopique `a ondes guid´ees contrapropagatives (SWIFTS) pour la surveillance des risques sanitaires et environnementaux. Budget : 33000 euros 2006 – 2009 : Cadre : Programme ANR blanc. Titre : Apprentissage et noyaux pour la repr´esentation et la d´ecision en traitement du signal (kernsig). ICD, T´el´ecom’Paris, LAGIS (Lille) et PSI (INSA Rouen). Budget pour l’ICD : 48 000 euros sur un total de 193 000 euros. 2005-2008 : Cadre : Projet ANR (RNTS) cofinanc´e. ˆ ees. Titre : Pr´evision, D´etection, Investigation contre la Chute des personnes Ag´ Budget : 476 000 euros (dont 206 650 pour l’ICD) +103 000 euros (FEDER). 2000 – 2003 : Cadre : Action Concert´ee Incitative (ACI). Titre : Traitement des donn´ees de la mission Planck 2007 : Collaboration avec une ´equipe d’astrophysiciens du Coll` ege de France
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• Chairman de la session ”Estimation and Inference” au Workshop de MaxEnt’01, Baltimore, USA, 2001. • Chairman de la session ”Blind Source Separation” ` a IEEE ISCCSP’06, Marrakech, Maroc, 2006. • Comit´ e de programme de IEEE MLSP’07, Connecticut, 2005. • Comit´ e de programme de SETIT’07, Hammamet, 2007.
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